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CONTEXTE & PROBLEMATIQUE

PROCESSUS D’ANNOTATION (NER étape 2 du pipeline)

OBJECTIFS & DEMARCHE

= Mis en place d’un guide d’annotation avec les experts en systemes
alimentaires territoriaux

= Organisation d'une session d’annotation collective

= Participation de 14 annotateurs indépendants pour une partie des
données

» Revue qualitative avec experts en systemes alimentaires territoriaux

PIPELINE METHODOLOGIQUE

Figure 2. Distribution des entités pour chaque type d’entité sur le corpus total annoté (237 articles)

Extraction de relation (ER) et Ontologie

Construction du corpus

= construction de I'ontologie
- Intégration de I'ontologie dans un LLM pour la validation des relations

Figure 1. Pipeline de transformation texte —» graphe de connaissances

= Construction d’'un début de corpus pour I'ER

OUTILS & TECHNOLOGIES

 GLINER : NER zero-shot multilingue
- HuggingFace Transformers : modeles LLM
- Protégeé : modélisation de I'ontologie SAT

PERSPECTIVES & IMPACT

Prochaines étapes :

* Construction de corpus complet pour I'extraction de relation et
construction automatique du graphe

ETAPE CLE : RECONNAISSANCE D’ENTITES (NER) - Analyse spatio-temporelle des dynamiques locales

- Acteurs : producteurs, magasins de producteurs, réseaux
- Lieux : régions, villes, Départements, territoires
- Temporalités : années, périodes, événements

Approche proposée :

RESULTATS (NER)

= Visualisation interactive pour les collectivités
« Extension a d’autres corpus et territoires

Impacts attendus :

- Politiques publiques : soutien aux stratégies alimentaires
territoriales

- Recherche : détection d’acteurs émergents et pratigues innovantes

- Reproductibilité : extension a d’autres systemes comme la santé ou
autres
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Approche F1-Score Gain

Zero-shot 41,48% -
Apres adaptation 73,14% +31,66%

Table 1. Performances du NER avant/apres adaptation domaine
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